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Resumo

Este estudo apresenta uma Inteligéncia Artificial (IA) generativa chamada Samantha,
desenvolvida para investigar a relacdo entre atencdo e aprendizado. A pesquisa foca na
capacidade da atencdo de prever conflitos educacionais e desempenho em sala de aula. Foi
criada uma aplicacdo psicométrica chamada iGnosi, que classifica a atencdo em quatro
categorias: Concentrada, Alerta, Dividida e Alternada. Dados psicométricos foram coletados
de 144 alunos de graduagéo. Para o desenvolvimento da Samantha, utilizou-se o modelo base
GPT-3.5 turbo 125, treinado com um dataset contendo 577 entradas para trés papeéis: System,
User e Assistant. O treinamento envolveu 307.266 tokens em 3 epochs, resultando em uma
perda de treinamento de 0,0318. Nos testes iniciais, Samantha demonstrou habilidade em
interpretar e orientar pesquisadores e docentes com base nos resultados, mostrando-se
inspiradora e motivadora. Seus feedbacks foram cuidadosos, mesmo em cendrios de baixo
desempenho dos alunos. Conclui-se que a utilizagdo da 1A em pesquisas educacionais pode
prever problemas em sala de aula e que o uso generativo da I A pode ajudar a superar barreiras
entre a cultura cientifica e os docentes.

Palavras-chave: Inteligéncia Artificial, atencdo, educacao, ensino.

Abstract

This study presents a generative Artificial Intelligence (Al) named Samantha, developed to
investigate the relationship between attention and learning. The research focuses on the
predictive capability of attention in educational conflicts and classroom performance. A
psychometric application called iGnosi was created, classifying attention into four categories:
Focused, Alert, Divided, and Alternating. Psychometric data were collected from 144
undergraduate students. For Samantha's development, the base model GPT-3.5 turbo 125 was
used, trained with a dataset containing 577 entries for three roles: System, User, and
Assistant. The training involved 307,266 tokens over 3 epochs, resulting in a loss of 0.0318.
In initial tests, Samantha demonstrated the ability to interpret and guide researchers and
educators based on the results, proving to be inspiring and motivating. Her feedback was
careful, even in low-performance scenarios of the students. It is concluded that the use of Al
in educational research can predict classroom problems and that the generative use of Al can
help bridge the gap between scientific culture and educators.
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Introducéo

Este trabalho é fruto de uma pesquisa em andamento, onde é investigada a relacdo da
atencdo com o aprendizado. O estudo se desmembrou para o desenvolvimento de uma
inteligéncia artificial (IA) chamada Samantha, cujo objetivo € auxiliar na pesquisa com
orientagdes, insights e de forma preditiva. Seu método de trabalho atual depende de um

ecossistema que sera melhor detalhado mais adiante.

As motivagOes do estudo passaram pela constatacdo dos desafios educacionais que o
Brasil vem enfrentando. Comecando pelo resultado do pais no Programa Internacional de
Avaliacdo de Estudantes (PISA), do ano de 2018. Nesse ano em particular, o Brasil figurou em
54° lugar (Brasil, 2020). Ha criticas a este modo de avaliacdo padronizada e universalizada.
Uma das principais, é sua forma comparativa e competitiva, que pouco considera as diferencas
culturais e os referenciais historicos dos povos envolvidos (D’ Ambrosio, 2005). Todavia, as

evidéncias das dificuldades educacionais ndo param por ai.

Em 1984, foi detectado que em um intervalo de 46 anos, os indices do coeficiente de
inteligéncia (QIl) da humanidade aumentaram em média 14 pontos. Apontando assim, uma
tendéncia a performance de uma geracao ser melhor que a anterior (Flynn, 1984). Para o autor
do estudo, James R. Flynn (1987), o QI ndo deve ser visto como o indice real de inteligéncia,
mas sim como a capacidade de resolucao de problemas abstratos. Porém, a tendéncia se reverteu
a partir do inicio do século XXI e os indices de QI comecaram a cair, especialmente em paises
com facil acesso a tecnologias. A cultura de telas e dispositivos eletrdnicos teria levado as
geragdes mais novas a uma mudanca de habitos, afastando-as do pensamento formal indo em

direcdo ao concreto (Flynn; Shayer, 2018).

Fatores sociais e emocionais podem impactar o desempenho escolar durante o processo
de aprendizagem. No entanto, em processos avaliativos, como o PISA, as habilidades
cognitivas, compreendidas como memodria, raciocinio, resolucdo de problemas e atencdo,
apresentaram grande impacto na performance (Sassaki et al., 2018). Sobre a atencdo, ainda ha
de se destacar que seu papel funciona como um preditor de problemas de aprendizado,
dificuldades escolares e violagdo de regras (Marturano; Carla; Elias, 2016). Por este motivo,
apesar da tecnologia em desenvolvimento, o projeto foi desenhado em direcao ao entendimento

do papel da atencdo no aprendizado.
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As pesquisas na area de educacdo também passam por desafios analogos a area. O
principal é o custo do material psicométrico fidedigno e padronizado. Esses testes costumam
ser desenvolvidos por empresas estrangeiras, 0 que encarece sua adaptacao, adequacéo e ficam
menos acessiveis. Somado a isto, existe a barreira técnica que impede a compreensdo dos dados
por todos os atores envolvidos no processo de ensino e aprendizado. Isto se deve a cultura
cientifica, calcada na construcdo de uma sociedade baseada em seus saberes, com seus métodos,
linguagens e processos (Lordélo; Porto, 2012). E para superar esta barreira, foi proposta uma
ferramenta psicométrica que fizesse interface a uma 1A por meio de um Large Language Model
(LLM).

A aplicacdo multiplataforma foi nomeada iGnosi' e a IA que se comunicaria via LLM,
de Samantha. A Samantha possui o0 proposito de facilitar a comunicacao e o feedback entre os
diversos atores envolvidos no processo de pesquisa em ensino e no ensino. Os resultados e
analises produzidos a partir desta solucdo dependem do produto da integracdo entre as
bibliotecas, servidores e modelos envolvidos no ecossistema criado. Sendo a atencao a métrica

preditora de problemas de aprendizado e escolares, e alvo da IA Samantha.

A atencéo como preditora e as classificac6es adotadas

A atencdo é normalmente definida como um constructo complexo que interage entre si.
Ela permite que os individuos filtrem e selecionem as informagdes mais interessantes para si
(Shayer et al., 2015). Essa habilidade cognitiva é associada a importantes preditores de
problemas educacionais. Além dos problemas apresentados na introducdo deste trabalho,
quedas atencionais podem revelar casos de Transtorno do Déficit de Atencdo e Hiperatividade
(TDAH) (Moura; Silva, 2019). Observar o cenério das habilidades atencionais dos discentes
pode ajudar o docente a prevenir conflitos escolares, ou determinar o papel do método

pedagdgico no ensino.

A atencdo € enviesada, e aspectos da experiéncia do aluno na sala de aula podem mudar
como ela age. Se a vivéncia do discente é positiva, seu sistema limbico o vai recompensar,
priorizando situagdes similares (Anderson, 2016). Da mesma forma, se a experiéncia em sala
de aula for desprazerosa, seu sistema limbico vai modular a atencdo para trabalhar com medo

preditivo (Sharpe; Killcross, 2015). Entendendo os aspectos preditores e moduladores da
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atencdo, ela foi selecionada como habilidade cognitiva de referéncia para o desenvolvimento

de todo o sistema.

Para fins de padronizacdo, foi utilizado neste projeto as classificagdes mais comuns em
testes psicométricos: Atencdo Concentrada (CON), Alerta ou Vigilancia (ALE), Atencédo
Dividida (ADI) e Atencdo Alternada (ALT). A padronizacdo adotada € critica para que a IA
saiba como interpretar e tratar os resultados consultados.

Outra padronizagdo comum utilizada, foram os grupos qualitativos. Como os dados sao
obtidos por meio de psicometria, a pontuacéo precisou ser tratada em grupos que representam
a posicdo esperada para o grupo do aluno. Embora o escore Z tenha sido o parametro de
tratamento dos dados, o produto foi convertido para uma escala onde a média absoluta € sempre
100. Esta é uma pratica comum em diversos testes psicométricos, como a escala Wechsler. Veja
0 Quadro 1:

Quadro 1: Classificagdo qualitativa

Pontuacao Classificagao

Abaixo de 70 Muito Baixo
De 70 a 79 Baixo

De 80 a 89 Meédio Baixo
De 90 a 109 Meédio

De 110 a 119 Médio Alto
De 120 a 129 Alto

130 ou mais Superior

Fonte: Dados da pesquisa

Detalhes sobre a coleta, relevancia estatistica e métodos estatisticos de conversao, serdo

mais bem explicados na proxima sessao.
Coleta dos dados psicométricos

Foi utilizada amostra aleatéria de voluntarios da populacdo universitaria dos cursos de
graduacdo da Universidade Estadual do Norte Fluminense (UENF), em Campos dos
Goytacazes, interior do estado do Rio de Janeiro. Foram 144 individuos, de uma populagdo de
2163 discentes. O grau de confianca atual é de 95% com margem de erro em 7,9%. A formula
estatistica para calculo do tamanho é representada da seguinte forma (Barbetta, 2012):
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Tamanho da amostra =

Onde N é o tamanho da populacéo, e € a margem de erro, p a variabilidade (0.5) e z

representa o escore Z.

Dos alunos participantes, 37 declararam ser do sexo masculino, 103 informaram serem

do sexo feminino e 2 individuos foram registrados como néo especificado e ndo binério.

Figura 1 - Distribuicdo da amostra

Populagao
Nao binario
1%

N3o especificado
1%
Masculino
26%

B Masculino
M Feminino
Nao especificado

B N&o binario

Feminino
72%

Fonte: Dados da pesquisa

Esses alunos foram submetidos a atividades atencionais do app iGnosi (figura 2). Essas
atividades se propuseram a testar a atencdo com quatro classificagdes: Concentrada, Alerta ou
Vigilancia, Dividida e Alternada. A aplicacdo foi construida utilizando cédigo C#, XAM e
JSON. Para proteger a privacidade dos envolvidos, o app gerou codigos alfanuméricos de 6

digitos para cada individuo. A criptografia utilizou combinac&o de BCrypt com Salt".

As notas dos testes foram convertidas em um escore Z, assim toda média absoluta
retorna zero. Na sequéncia, o escore Z é multiplicado por 15 e somado a 100. Este calculo é
necessario para a padronizagdo dentro das praticas mais comuns em testes psicoldgicos. Sendo
assim, a nota, ou quantidade de acertos ndo € tdo relevante. A relevancia é o quanto € esperado
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que o individuo pontue em relacdo ao grupo que esta inserido. Por fim, o algoritmo passa a ser
capaz de agrupar as notas qualitativamente, conforme Quadro 1.

x—média

O escore Z foi obtido pela seguinte formula: Z = . Sendo x a nota do individuo

no teste atencional especifico (CON, ALE, ADI ou ALT), e 6 o desvio padrao. Todos os dados
sdo obtidos pelo algoritmo durante a fase de padronizacdo do escore. Com todas as métricas

padronizadas, os dados estdo prontos para serem interpretados pela IA via contexto.

Figura 2: Capturas de telas com cadastros e instrucdes de atividades atencionais da aplicacdo iGnosi

&% =
SCCODD e
POOOPD ,PEODD
66o0ns (20EOe
Sooene 80

iciar.

Fonte: Dados da pesquisa

A partir deste ponto, foi proposta uma solugdo em inteligéncia artificial. Se considerou
importante que os dados pudessem ser interpretados por niveis diferentes de individuos

envolvidos no processo de ensino.

Ensinando uma Inteligéncia Artificial a entender a relacé@o entre educacao e atencao

A ciéncia ja incorporou as IAs em seu metodo em diversos campos de conhecimento.
Na medicina, ja se encontram iniciativas preditivas. Um dos usos, por exemplo, envolve a
combinacdo de machine learning (ML), deep learning (DP) e processamento de linguagem
natural (PNL) na deteccdo de deficiéncias neuro cognitivas (Graham et al., 2020). Enquanto no
ML o algoritmo reconhece padrdes tentando prever resultados futuros, no DL trabalha com
vérias camadas de dados complexos e ndo estruturados. E importante destacar que o DL é um

subconjunto do ML.

O formato atual dos dados ja permite o tratamento por machine learning. Todavia, sua
aplicacdo no campo da educacdo depende da qualidade da interpretagéo dos dados. Foi optado
por focar os esforcos da IA no treinamento de um modelo Large Language Model (LLM). Esse
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modelo sera parte crucial da Samantha, nome dado a IA deste trabalho. LLM, ou modelos de
linguagem de grande escala, sdo sistemas de Deep Learning preparados para processar imensas
colecdes de textos. Seu objetivo primario é prever a proxima palavra em uma frase ou paragrafo
(Blank, 2023). Em sequéncia, sdo criados objetivos secundarios. A 1A passa a se chamar
“modelo de linguagem”. No modelo de linguagem, a IA pode passar por um novo treinamento
para um objetivo especifico. Isso requer um grande dominio distribucional das palavras e

estruturas sintaticas.

Para que a Samantha ficasse funcional, seria necessario que ela caminhasse por uma
estrutura especifica (figura 3). No fluxo criado, 0 iGnosi recebe informac6es do banco de dados,

processa as informacGes, 0 modelo de linguagem interpreta e interage com o USUArio.

Figura 3 - Fluxo de trabalho para a 1A

(Voluntarios)
Captura de

Samantha

Padronizagdo J| Padronizacéo recebe o BD e

dados
psicometricos

Empirica Qualitativa  Thread

Fonte: Dados da pesquisa

Durante a etapa de treinamento do modelo de linguagem, foram considerados os
seguintes modelos: LLMA, Gemini, GPT 4 e GPT 3.5 turbo 125. O modelo GPT 3.5 turbo 125
foi selecionado por apresentar melhor integracdo com o iGnosi. Outro motivo para a selecdo do
modelo, é o baixo custo para ter o processamento de LLM em nuvem. Os modelos GPTs séo
0s mesmos utilizados como base para o popular chat GPT.

Por padréo, os assistentes criados utilizando os modelos GPT da OpenAl permitem
acessar ferramentas externas em paralelo. Além disso, é possivel criar topicos persistentes para
gue as chamadas mantenham a coeréncia (OpenAl, 2024a). Sendo assim, quando O Usuario
envia uma mensagem, um tdpico é aberto. O assistente é invocado no tdpico e interpreta a
mensagem. Em seguida ela é reenviada para o usuario. Veja o esquema na figura 4:
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Figura 4 - Esquema de funcionamento de uma IA generativa

Assistant Thread Run
Personal finance bot Retirement planning Assistant Personal finance bot
Thread Retirement planning
User’s message Steps

How much should | contribute to my
retirement plan?

—
|
Assistant’s message ¢ |

You should contribute $478 per year....

Use code interpreter

Create message

Fonte: disponivel em platform.openai.com/docs/assistants/overview Acesso em: 17 Jul de 2024.

Essas caracteristicas se mostraram desejaveis por permitirem a interacdo com todo o
sistema deste trabalho. Além disso, este modelo possui plataforma propria para treinamento.
Esta facilidade foi utilizada para compor todo o conhecimento da IA Samantha. Para o
treinamento da Samantha, foi criado um dataset' contendo conhecimentos sobre neurociéncias,
atencdo, classificacOes de atencdo, psicometria, funcionamento da aplicacdo iGnosi e instrucoes
de boas praticas em seus feedbacks. Era importante que a Samantha fosse inspiradora e
motivadora em suas respostas. Mesmo em um cenario de resultados abaixo do esperado, ela
deve orientar sem alarmar. Também foi incluida instrucbes explicando que fatores externos
podem influenciar o resultado. Além de orientac@es para busca de profissionais adequados para
investigar qualquer alteragdo no resultado.

Para os ajustes, as 1As deste modelo, esperam exemplos de didlogos com trés papeis (ou
roles). Sdo eles: System, User, Assistant. System sdo as instrugcdes sobre o conhecimento e
comportamento da IA. E por este papel que informamos os dados criticos para seu
funcionamento. O app iGnosi tira proveito desta caracteristica e envia alguns dados
previamente processados através de System. J& User, no treinamento representa um exemplo de
guestionamento do usuério. Este papel permite montar um cendrio especifico para o
funcionamento da IA. E por fim o Assistant, que é resposta esperada da inteligéncia artificial
(OpenAl, 2024b).

O primeiro dataset da Samantha foi produzido com 140 linhas. Nele incluiam instru¢Ges
bésicas sobre como interpretar resultados psicométricos de atencdo. Além da identidade e
comportamento esperado da IA. O teste consumiu 50.122 tokens e levou 3 epochs'. Porém suas
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perdas de treinamento (training loss) ficaram em 1.4828 (figura 5). Quanto mais proximo de
zero, melhor é o resultado. Neste caso, o resultado foi insatisfatorio.

Figura 5 - Primeiro treino da Samantha

@ JobID ftjob-yz6GhIwdjXU4xjHJTrOECVW3P
B Suffix samantha

Base model gpt-3.5-turbo-0125

P Qutput model ft:gpt-3.5-turbo-0125: personal: samantha: 962VAKY]

(X} Created at 23 de mar. de 2024, 17:27

88 Trained tokens 28122
=~ Epochs 3
* Batch size L
LR multiplier 2

¢ Seed -

Files
Training

Validation

Training loss

Fonte: Dados da pesquisa

Com os primeiros resultados inconsistentes, um novo dataset foi produzido. Desta vez
foi produzido um dataset com 577 linhas (figura 7). Em todas as entradas o papel System
informou que “Samantha € uma assistente gentil, motivadora e inspiradora.”. Foi realizado desta
forma para ajustar o comportamento da Samantha. Este papel serd novamente ajustado pelo
algoritmo do iGnosi no estdgio de integracdo do sistema. Além das informacdes anteriores,
foram acrescidos gatilhos. Esses gatilhos séo palavras chaves especificas para a IA retornar
analises completas. Neste segundo treinamento, o resultado foi positivo. O modelo teve uma

perda de treino de 0.0318. O custo de tokens foi de 307266, com o treino realizado em 3 epochs

Revista Interinstitucional Artes de Educar. Rio de Janeiro, V. 11, N.1 - P. 254 - 261, agosto - dezembro de 2024:
"Dossié: A Inteligéncia Artificial e Educacao: debates criticos e boas praticas na escola basica e na educacao
superior". DOI: 10.12957/riae.2024.86267



(figura 6). A Samantha passou a retornar dados mais consistentes e seus erros foram
minimizados. Sendo o0 passo seguinte a integracdo do modelo de linguagem com a aplicacdo

iGnosi.

Figura 6 - Segundo treino da Samantha
Job ID ftjob-qg8all sxrlal7UnDKgGlLLjbA
Suffix samantha

Base model gpt-3.5-turbo-0125

Qutput model ft:gpt-3.5-turbo-0125: personal :samantha: 97BkdNhD

Created at 26 de mar. de 2024, 20:25

Trained tokens 307266
Epochs

Batch size

LR multiplier

Seed

Files
Training

Validation

Training loss

Fonte: Dados da pesquisa

Figura 7 - Trés entradas do dataset

em alternar entr:
0. E recomend

LT), com pontuacdo e
indo normalidade em

demandas ao mesmo tempo. Continue pra

Fonte: Dados da pesquisa
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Com a etapa de LLM pronta, todo o ecossistema que compde a Samantha foi integrado.
Houve uma evolugdo técnica entre os protdtipos, que podera ser observado na figura 8. A
Samantha passou a ser acionada por uma janela de chat na area logada da aplicacéo iGnosi. Os
topicos com a conversa e contexto sdo gerenciados pela aplicacdo (figura 9). O papel do
servidor da OpenAl ficou limitada a processar o contexto em forma de linguagem natural.
Enquanto o armazenamento dos dados ficou a cargo do Google Firebase.

Para evitar falhas e mitigar qualquer desinformacéo acidental, foram tomadas medidas
pelo algoritmo do iGnosi. A criatividade da Samantha foi limitada por uma propriedade
chamada temperature. Esse parametro define o qudo criativa uma IA pode ser. Se ela for muito
criativa, as respostas podem se distanciar da realidade. Portanto, a criatividade da Samantha foi
restringida. Outra medida, foi o balanceamento do contexto. O topico da conversa cresce a cada
mensagem enviada. 1Sso aumenta o processamento e 0s custos. A aplicacdo gerencia o tamanho
do topico e através de System ele resume o contexto da conversa, antes de se processar a

solicitacdo atual do usuario.

Figura 8 - Evolugdo da interface da Samantha

2120 @ v 559 @ i 200 wan

0 @admin

EB8UET tirou as seguintes noras padronizadas: CON 106, ALE 107,
ADI 82, ALT 102 Anclise

9 Somantha 14

Essas netes padronizdas estée dentro da médie, com exceqo da
ADI, que esfd abixa da média. Afenséio especial deve ser dadaa
essaares

Q ®odmin

O que signfica ADI abaixe da madia?

@ Samantha IA
éa

Fonte: Dados da pesquisa

Nos ultimos testes, a Samantha foi capaz de produzir feedbacks claros sobre os alunos
da UENF. A IA se preocupou em inspirar e motivar o usuario. Também foi capaz de esclarecer
resultados negativos sem alarmar o interlocutor. Além disso, ela explica que um Unico teste nao

é suficiente para avaliar um individuo e que um especialista deve ser consultado.
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1,
Q artes de
!  educar

As vantagens observadas ao utilizar uma IA em uma aplicacdo para pesquisa em

educacéo foram, mas néo se limitam:

e Alta adaptabilidade ao discurso do usuério;

e Funcionou como uma facilitadora da compreenséo dos dados coletados;

e Excelente compreensdo a diversos usos de linguagem. A 1A se mostrou flexivel
quanto a girias, jargbes e coloquialismo;

e Capaz de gerar multiplos exemplos, para publicos diferentes;

e Configuravel para trabalhar com niveis de formac6es diferentes;

e Capaz de auxiliar professores, alunos, pais e pesquisadores.

Figura 9 - Ciclo de funcionamento da Samantha no iGnosi

Chat: mensagem
recebida

Envio para o app iGnosi processa e
iGnosi balanceia o tépico

Modelo de
lingaguem processa
e gera a mensagem

Envio para o
servidor

Fonte: Dados da pesquisa

Implementacdes de inclusao

Em seu projeto original, o app iGnosi previu o seu uso inclusivo e acessivel. Um modulo

de voz natural ja se encontra ativo na aplicacdo. Originalmente, este mddulo servia de auxiliar
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para ler as telas das atividades de atengcdo. A Samantha j& é capaz de falar por ele. Sendo assim,

auxiliando aqueles que tiverem problemas para ler os dados em forma de texto.

Infelizmente esta comunicagdo ainda € realizada por uma Unica via. Nao € possivel no
momento que 0 usuario se comunique por audio com o app. Ainda assim, pela natureza da IA
é possivel que ela interprete mensagens de audio enviadas por humanos. Com adaptacdes e

investimentos, o app podera ser utilizado até por aqueles que possuam limitagdes visuais.

Conclusoes e expectativas futuras

A Samantha demonstrou-se didatica e promissora em suas respostas geradas. No
presente momento, ela consegue discutir os escores e classificacbes da aplicagdo iGnosi.
Também domina com certa seguranca conhecimentos de neurociéncias, psicologia e educacéo.
Seu discurso ¢é desenhado para ndo substituir um psicologo ou pedagogo, mas sugerir a procura
do profissional. Com acesso aos escores de atencdo, ela pode predizer problemas em sala de
aula e possiveis conflitos educacionais. Apesar do empirismo envolvido, o objetivo final é
demonstrar o impacto qualitativo das alteragdes na atengdo em sala de aula. Ela se demonstra
capaz de orientar pesquisadores e docentes em intervencgdes pontuais.

E possivel observar, através do senso comum, as preocupacdes dos impactos das 1As,
especialmente na educacdo. A facilidade para se gerar textos ndo autorais e, principalmente,
com informac6es inveridicas sdo questdes preocupantes. Essas questdes devem ser amplamente
debatidas por envolverem a maneira como enfrentaremos 0s aspectos negativos de uma
tecnologia tdo poderosa. Todavia, este ndo é o todo das Inteligéncias Artificiais, muito menos
seu propdsito original. Elas possuem recursos que podem derrubar entraves antigos no campo
da educacdo. Em especial, a comunicacdo entre todos os agentes envolvidos no sistema

educacional.

A formacéo de professores e de pesquisadores do campo da educagdo encontra barreiras
fundamentais. Com formagdes caminhando em direcOes diferentes, a interdisciplinaridade
acaba por ser prejudicada. Embora muitos cursos de formagéo de docentes e pesquisadores se
proponham a serem interdisciplinares, eles possuem cultura propria. Conhecimentos como
pedagogia, psicologia, docéncia, metodologia cientifica, entre outros, carregam seu préprio

conjunto de saberes, jargdes e entendimento de como uma sociedade é construida. Porém, a
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natureza ndo é cartesiana, muito menos o processo de ensino e aprendizagem. Cada discente
tem suas necessidades sociais, psicoldgicas, didaticas e culturais. Ainda ndo ha como garantir
que todos os atores do processo de ensino estejam alinhados em seus entendimentos. Alguns
dizem milhas, outros dizem quildmetros, mas todos estdo falando da mesma coisa. Uma IA que
usa LLM ndo tem problemas em ajustar seu discurso, sem perder o significante, independente
do significado.

Professores, pedagogos e pesquisadores poderdo futuramente utilizar a ferramenta para
entender problemas de aprendizado em sala de aula. Gracas a tecnologia LLM, Samantha
podera ajustar seu discurso para trabalhar em funcbes diferentes. Detalhes psicométricos
deverdo ficar restritos a psicologos treinados, como é demandado pelo Conselho Federal de
Psicologia (CFP). Para professores e pedagogos, os detalhes focardo nos impactos na sala de

aula.

Os préximos passos envolvem explorar maiores integracbes da Samantha com
ferramentas externas. Também se planeja explorar LLMs abertos para funcionarem em um
servidor aberto na Universidade. Apos o estagio atual da pesquisa, € pretendido disponibilizar
a aplicacdo para uso em outras universidades. E esperado que, com o uso integrado de 1As
pesquisas possam ter seus processos acelerados. Outra vantagem é o barateamento dos custos
para 0s pesquisadores. Esta vantagem ajuda a enfrentar a caréncia de recursos que as

universidades vém sofrendo, em especial nas areas de educacéo.

As aplicacdes da tecnologia de inteligéncia artificial sdo amplas. A area de ensino e
pesquisas em educacdo podem tirar proveito de sua versatilidade. No campo da pesquisa em
educacao, é promissora devido ao seu baixo custo e adaptacao a diversas demandas. As IAs ndo
sdo um fenbmeno iminente. Elas ja sdo a realidade do dia a dia. Cabe a nds descobrirmos como

utilizé-las a nosso favor, para que elas sejam ferramentas e ndo o problema.
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it S50 bases de dados que servem de amostras para treinamento de algoritmo de inteligéncia artificial.

v Se refere a um ciclo completo de treinamento.
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