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Resumo

Populacédo em situacao de rua sempre foi um assunto delicado de se tratar e a0 mesmo
tempo muito importante para saude publica e vivéncia em sociedade. Dentre essa
populacdo, podemos identificar pessoas que estdo nessa situacdo por falta de
oportunidade, dinheiro ou até por questdes pessoais como falta de contato com familiares
por conta de brigas. Por consequéncia do aumento constante dessa populagdo, a
sociedade foi se organizando e criando abrigos para oferecer alguma dignidade a essa
populacdo. Em meio a tantos fatores que podem levar uma pessoa para essa situacao,
um muito importante é o uso de drogas tanto licitas quanto ilicitas. Para entender os
aspectos e caracteristicas dessas pessoas, comecaram a ser feitos censos como o
realizado pelo Instituto Pereira Passos (IPP), que sera utilizado nesse trabalho. A partir
desses censos e consequentemente coleta de dados, é possivel fazer estudos estatisticos
para entender os comportamentos e padrdes dessa parcela da sociedade. Sendo assim,
esse trabalho tem como objetivo identificar através de um modelo de Regresséo Logistica
Binaria, quais sdo as caracteristicas que mais contribuem para uma pessoa em situacao
de rua responder que nao tem intencao de sair dessa situacao.

Palavras-chave: Regressdo Logistica Binaria, Populacéo em Situacéo de Rua, Matriz
de Confuséo, Estatistica.
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1. Introducao

Cidad&os em situacéo de rua é um assunto muito importante de ser tratado por ter
grande impacto na vivéncia em sociedade e um estudo a respeito desse tema pode gerar
politicas publicas que realmente vejam o bem-estar e melhoria na condicdo de vida das
pessoas que se encontram nessa situacao.

Os motivos que levam uma pessoa a viver nessa situacdo sao diversos e podem
ser ocasionados tanto por questdes financeiras, profissionais, pessoais ou até pela falta de
oportunidade. O estudo desse fenbmeno € importante para que o pais possa reduzir o
crescimento de pessoas nessa situagéo e consequentemente reduzir os problemas que isso
acarreta.

Para a definicdo do objeto de estudo, foi adotado o conceito legal, definido no
Decreto Federal n® 7.503, de 23/12/2009, art.1°, pardgrafo Unico (BRASIL, 2023):

“(..) considera-se populacdo em situacdo de rua o grupo populacional
heterogéneo que possui em comum a pobreza extrema, os vinculos familiares
interrompidos ou fragilizados e a inexisténcia de moradia convencional
regular, e que utiliza os logradouros publicos e as areas degradadas como
espaco de moradia e de sustento, de forma temporaria ou permanente, bem
como as unidades de acolhimento para pernoite temporario ou como moradia
provisoria”.

Como uma maneira de tentar controlar a situacdo, passou-se a construir abrigos
para acolher esses cidadaos e tentar dar uma vida mais digna a eles. Além disso, também
passaram a existir trabalhos voluntarios com o objetivo de reinserir essas pessoas nas
atividades da sociedade.

O objetivo deste estudo € identificar quais caracteristicas explicam o motivo de
algumas pessoas em situacao de rua responderem que ndo querem sair dessa situagéo.
Para isto, foi realizado o modelo de Regresséo Logistica Binaria com os dados do censo
feito em 2020 pelo IPP - Instituto Pereira Passos (PREFEITURA DA CIDADE DO RIO
DE JANEIRO, 2023). Com isso, seréa possivel avaliar a relacdo que o uso de drogas licitas,
ilicitas, o motivo que o fez estar na rua, entre outros fatores que possam ter a ver com o

fato de o cidaddo ndo querer sair dessa situagéo.

2. Metodologia
2.1. Modelo Linear Generalizado (MLG)
Dentre inmeros métodos estatisticos, 0s modelos de regressdo sdo uns dos mais

utilizados para analise das relacdes entre as variaveis. A equacdo dos modelos é dividida
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entre varidveis explicativas e variavel resposta. O modelo final serd para estimar a
variavel resposta a partir do quanto cada varidvel explicativa tem de relacdo com a
variavel resposta.

Proposto por Nelder e Wedderburn (1972) o Modelo Linear Generalizado é uma
generalizacdo da regressdo linear em que permite que as variaveis de resposta ndo
necessariamente tenham uma distribuicdo normal e a estimativa dos parametros seja feito
pela maxima verossimilhanca.

Dependendo da base de dados que se tem disponivel, 0 modelo de regressao que
sera utilizado deveréa ser alterado. Quando os dados sdo normalmente distribuidos e as
variaveis sao numeéricas, o modelo que é utilizado € o modelo de regressao linear.

No caso deste estudo, como a variavel resposta é categorica, ou seja, nao é
quantitativa e sim qualitativa, o modelo de regressdo linear ndo é o adequado. Como nossa
variavel resposta possui duas categorias (Quero sair da rua e ndo quero sair da rua), o
modelo utilizado foi 0 de Regressédo Logistica Binaria.

2.2. Regressao Logistica Binaria

A Regressédo Logistica Binaria (HOSMER & LEMESHOW, 2013) é uma técnica
estatistica com o objetivo de determinar um modelo que devera ser capaz de prever uma
resposta que serd atribuida a variavel dependente, que nesse caso € binaria, a partir de
variaveis independentes que podem ser continuas ou categoricas.

Essa técnica é amplamente utilizada em diversos campos, como, em ciéncias
médicas e sociais. Em medicina, por exemplo, essa regressdo pode ser utilizada para
classificar se um determinado paciente possui uma doenca a partir de seus resultados de
outros fatores. Neste estudo, foi utilizada essa técnica para uma viséo social a respeito de
pessoas em situacdo de rua. O objetivo é encontrar um modelo de regressdo capaz de
classificar se uma pessoa responderia que ndo deseja sair da rua a partir de sua resposta
para outras perguntas, como por exemplo, se faz uso de alguma droga, sua idade, sexo,
raca, entre outros aspectos.

Ao contrario da regressdo linear que possui uma variavel resposta continua, na
regressao logistica a variavel dependente é binaria, ou seja, é classificada como 0 ou 1,
sim ou ndo. Portanto, ao gerar um grafico dos modelos, na regressao linear obtém-se uma

reta e na regressdo logistica, um comportamento probabilistico no formato da letra S.
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2.2.1. Especificando o Modelo Logistico

Nesse método de analise, ndo se pode mais assumir a distribuicdo normal visto
que a variavel resposta sera codificada como 0 ou 1, sendo possuir ou ndo a caracteristica
de interesse. Logo, como a varidvel resposta passa a ser binaria, deve-se supor a
distribuicdo Bernoulli.

A relacdo que a funcéo logistica ira propor é entre a variavel resposta (codificada
em 0 ou 1) e as variaveis preditivas xi = (X1 + X2 + ... + Xp). Essa funcdo logistica e definida
pela equacdo (1):

eBo"‘le
T[(X) = m 1)

A partir dessa equacdo, para que a regressdo logistica seja realizada sera
necessario fazer a linearizacdo desta equacdo aplicando o logaritmo, resultando na

seguinte equacéo logit (2):

_ T(x) o ) .
G)=in[Z|= B +Bx + B + .+ Bx, @)

Como o objetivo do modelo é encontrar a probabilidade da ocorréncia de um
evento, a equacdo logistica (3) serd transformada em uma equagdo de probabilidade

(HAIR et ali, 200

1
1+e—(a+f1X1+B2X2++BnXn) (3)

Prob(Evento) =

Na regressdo linear, o0 método para estimar os coeficientes By, By, ..., B, € a partir
do método dos minimos quadrados que tem como objetivo minimizar a soma dos
quadrados das diferencas entre o valor estimado e os dados observados. J& na regressao
logistica, 0 método utilizado é o da maxima verossimilhanca que tem como objetivo
maximizar a probabilidade dos dados observados (HOSMER & LEMESHOW, 2013). A
equacéo para esse calculo é (4):

" Y, 1oy
LB) = fyiy2, ..yn) = [l m(xi) [1 — m(xi)]
i=1 (4)
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A partir dessa equacdo, séo feitos alguns tratamentos matematicos como aplicar o
logaritmo e depois derivar a fungdo em relacéo a j5, e f5; e igualar as derivadas a zero. Os
resultados gerados por esses tratamentos sdo chamados de estimativa da méxima

verossimilhanca e sdo denotados por (5):

5=(By B, B ) ©

Em um modelo de regressdo, quanto mais variaveis independentes presentes no
modelo, maiores sdo as chances de criar um modelo mais dependente de dados e menos
intuitivo.

O método escolhido para avaliar quais seriam as melhores variaveis para construir
0 modelo foi 0 método AIC (Critério de Informacao de Akaike). O Critério de Informacéo
de Akaike é uma métrica que da qualidade de um modelo estatistico, fazendo
comparag0es entre possiveis modelos e selecionando aquele que possui 0 menor valor de
AIC (LUCAMBIO, 2020).

2.2.2 Capacidade Preditiva do Modelo

Um dos métodos para avaliar a capacidade de previsdo do modelo € a partir da
Matriz de Confuséo (tabela 1) que é uma tabela de classificacdo preditiva (NARKHED,
2023). Ou seja, com a criagdo do modelo estatistico, € possivel realizar previsdes e estimar
a taxa de acertos e erros. As medidas de ajustes mais conhecidas s@o chamadas de

sensibilidade e especificidade.

Tabela 1. Matriz de confusdo

Valor Predito
Sim Ndao
. Verdadeiro Positivo (A) Falso Negativo (B)
Sim
Valor Real
NG Falso Positivo (C) Verdadeiro Negativo (D)
do

Fonte: Autores (2023)

A partir do modelo, as previsdes séo feitas a partir de uma premissa. A premissa
utilizada no projeto € considerar como 1 quando a probabilidade for superior a 0.5 e 0
quando for menor ou igual a 0.5. Essa probabilidade € uma estimativa da capacidade de
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previsdo do modelo. Seré classificado como 1 a proporcéo de verdadeiros positivos e
como 0 a proporcao de verdadeiros negativos (Figura 1).

Figura 1. Classificacdo das previsdes do modelo

1,seP(yi=1)>05

0,sePlyi=0)<05

Fonte: Autores (2023)

Definindo o parametro da previsao, serd possivel obter os valores de A, B, Ce D
da matriz de confusdo e consequentemente serd possivel calcular a sensibilidade e
especificidade.

A sensibilidade mede a capacidade do teste em identificar corretamente a

proporcéao de verdadeiros positivos e seu calculo é definido por (6):

(6)

S = P(\rl =1 |y|_ — 1) = c‘f—d

A especificidade mede a capacidade do teste em identificar corretamente a
proporcao de verdadeiros negativos e seu calculo é definido por (7):

E=Ply,=0ly=0= -5 (7)

Essas medidas sdo eficientes, pois determinam o qudo bom esta a capacidade
preditiva do modelo. Porém quanto mais uma medida cresce, mais a outra diminui. Ou
seja, se o valor da sensibilidade esta muito alto, o valor da especificidade sera muito baixo
e assim vice e versa.

Por ultimo, a taxa global ou acuracia é uma medida que avalia quanto o modelo
foi capaz de prever corretamente todas as previsdes possiveis. Seu célculo é feito da
seguinte maneira (8):

TG = /= ®)
Para os calculos realizados foi utilizado o Pacote Estatistico R (R CORE TEAM,
2023).
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3. Materiais

O Censo de Populagédo em Situacdo de Rua de 2020, da Cidade do Rio de Janeiro,
foi realizado entre os dias 26 a 29 de outubro, sob a coordenacdo do IPP (Instituto
Municipal de Urbanismo Pereira Passos) e da Secretaria Municipal de Assisténcia Social
e Direitos Humanos (SMASDH) com a parceria da Secretaria Municipal de Salde. Para
realizar a coleta e tratamento dos dados, optou-se pela contratacdo de uma empresa
especializada, a Qualitest - Inteligéncia em Pesquisa. Contratacdo feita através de
licitagdo publica na modalidade de técnica e prego.

Ap0s definida a equipe que trabalharia na coleta de dados, foi 0 momento de

definir a metodologia a ser utilizada.

“Q Censo foi realizado por meio da aplicacdo de questionarios diferentes para
0s trés tipos basicos de situacdo: pessoa na rua, em cenas de uso de drogas e
acolhidas. Para criancas até doze anos usou-se um questionario curto e para 0s
individuos que ndo puderam ser diretamente entrevistados foram coletadas
algumas informagdes por observacdo” (PREFEITURA DA CIDADE DO RIO
DE JANEIRO, 2023).

Foi realizado um mapeamento do publico-alvo com base em informacdes
disponiveis na SMASDH, permitindo delimitar os trechos da cidade do Rio de Janeiro
onde havia maior concentracdo dessas pessoas. Dividiu-se a cidade em quatro distritos,
ja conhecidos: Zona Oeste, Zona Norte, Zona Sul e Centro. Cada um desses distritos foi
percorrido em um unico dia, a fim de evitar a dupla contagem, que era uma preocupacao
da coordenacdo do censo, ja que as pessoas em situacdo de rua se movimentam pela
cidade durante o dia todo.

Foram 68 horas de trabalho de campo, realizadas por 137 profissionais contratados
pela empresa de pesquisa. Além desses profissionais, 400 pessoas da Prefeitura
acompanharam as equipes durante esses quatro dias de trabalho.

Apos toda a coleta e tratamento de dados, o Censo resultou num total de 7.272
pessoas em situacdo de rua na cidade do Rio de Janeiro, no ano de 2020. Dentre essas
pessoas, 5.469 encontravam-se nas ruas (sendo 1.109 desses, em cenas de uso de drogas)
e 1.803 pessoas acolhidas em abrigos.

Os formularios utilizados resultaram em mais de 100 variaveis com informac6es

de cada uma das pessoas entrevistadas ou observadas durante o trabalho de campo.
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Para esta analise, foram selecionadas 23 varidveis especificas que fazem mais

sentido para o estudo, que sao:

Rua Acolhimento, indica se a pessoa estava na rua ou no abrigo no momento da
coleta de dados;

Estado, informa o estado natal da pessoa;

Bairro, onde a pessoa se encontrava no local da coleta;

Faixa Etaria;

Classificacdo Idade, agrupamento das idades em crianga, adolescente, adulto ou
1doso;

Sexo;

Género;

Cor/Raga;

Contato_Familia, se a pessoa mantinha contato com a familia;
Motivo_dormir_rua, por qual motivo a pessoa dorme na rua,;

Tempo_rua_RJ, tempo em que a pessoa Se encontra na rua;
Atividade_remunerada, se a pessoa realiza alguma atividade remunerada;
Atividade realizada, qual a atividade remunerada realizada;
Recebe_outras_fontes_de_renda (se recebe outras fontes, como: bolsa familia,
auxilio emergencial, BPC, aposentadoria/pensdo, auxilio-doenca, aluguel social e
outros);

Sabe_ler_escrever

Escolaridade_corrigida, Gltimo ano concluido com aprovacéo;

Tabaco;

Alcool;

Maconha_Haxixe;

Crack_similares;

Cocaina;

Inalantes_cola_solvente _tiner;

Necessidade_sair_situacdo, 0 que mais precisa para sair da situacao de rua.
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Como o objetivo do estudo é entender o perfil das pessoas que ndo desejam sair

da rua ou do abrigo, a varidvel Necessidade_sair_situacdo foi escolhida como a variavel

dependente. Ap0ds isso, foram realizadas algumas limpezas e tratamentos na base, como:

Excluir todas as pessoas que responderam “NS/NR” e “Nao se aplica” na variavel
Necessidade_sair_situacao;

Retirar a resposta NS/NR das variaveis: Estado, Género, Contato Familia, Motivo
dormir na rua, Tempo de rua, Atividade Remunerada, Atividade Realizada, Saber
ler e escrever, Escolaridade Corrigida, Tabaco, Alcool, Maconha/Haxixe,
Crack/Similares, Cocaina e Inalantes/Cola/Solvente/Tiner;

Renomear todas as pessoas que responderam “Nao quero sair do abrigo” para
“Nao quero sair da rua” e todas as outras respostas, que mostravam que a pessoa
queria sair daquela situagdo, para “Quero sair da rua”. Esse tratamento foi
realizado para que seja possivel utilizar o modelo de Regressdo Logistica Binaria
no estudo.

Essas limpezas e tratamentos resultaram numa nova base de dados com 3.548

observacdes.

4. Analise descritiva

Analisando as 3.548 observacdes da nossa base de dados, nota-se que 551 pessoas

sdo do sexo feminino, enquanto 2.997, masculino, o que representa 15,53% e 84,47%,

respectivamente (figura 2).

Figura 2. Distribuicdo de sexo entre as pessoas da amostra

551 (15,53%)

@ Masculino

& Feminino

2997
(84,47%)

Fonte: Autores (2023)
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Quando perguntados sobre cor e raga, a classificagdo parda teve a maior

frequéncia relativa, com um share de 41,83%, seguido da preta, com 34,95%, conforme

mostrado na tabela 2.

Tabela 2. Frequéncia de cor/raca na amostra

Cor/Raga Frequéncia Frequéncia Relativa (%)
Parda 1484 41,83
Preta 1240 34,95
Branca 712 20,07
Amarela 77 2,17
N&o Identificada 19 0,54
Indigena 16 0,45
Total 3548 100

Fonte: Autores (2022)

Os individuos com idade entre 31 e 49 anos possuem maior representatividade na
base, com 48,37%, seguido pela faixa etaria de 18 a 30 anos, com 20,24%, e 50 a 59 anos,
com 18,60%. Vale ressaltar que 2,65% da nossa base s&o menores de idade, conforme

pode ser visto na figura 3.

Figura 3. Distribuicdo das Faixas Etéarias ha amostra

18.60%
2 62%
. mm@|

Néo Até 11 18a30 31a49 50 a 59 60 a 69 70a79 80 aB9

identificada

12a17

Fonte: Autores (2023)

Ja que o censo foi realizado na cidade do Rio de Janeiro, é esperado que a maioria
das pessoas tenha como seu estado natal o Rio de Janeiro (RJ). Na amostra, retirada do
censo, 75,65% das pessoas nasceram no estado do RJ, seguido por Minas Gerais com
4,96%, Bahia com 2,96% e Sao Paulo com 2,54%. Na figura 4 é apresentado o share de

todos os estados no grafico.

10
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Figura 4. Mapa com a distribuicdo dos estados natais

20, (1%
Ry

o

1 0.03%

Fonte: Autores (2023)

Assim, um guantitativo de 23,34% da base estudada indicou ndo ter nascido no
Estado do Rio de Janeiro. O ranking completo dos percentuais relativos aos estados natais

é mostrado na figura 5.

Quando perguntados com referéncia a alfabetizagdo, 3.126 pessoas (88,11%)
responderam que sabem ler e escrever, enquanto 422 (11,89%) responderam que nao

sabem ler e nem ao menos escrever um simples bilhete (figura 6).

11
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Figura 5. Ranking dos estados natais

Minas Gerais

Ceara _ 10,80%
Pernambuco _
Espirito Santo _
Maranh&o -

Rio Grande do Sul -

Rio Grande do Morte - 2,66%

Fonte: Autores (2023)

24 68%

Figura 6. Percentual de pessoas que sdo alfabetizadas

422 (11,89%)

e Sim
®N&o, ndo sel ler e escrever um bilhete simples

3126 (88,11%)

Fonte: Autores (2023)

Mais do que saber ler e escrever, as pessoas foram perguntadas sobre o nivel de
escolaridade, e conclui-se que cerca de 76% da base amostral ndo concluiram os estudos,
ressaltando que, aproximadamente, 61% nem sequer finalizaram o Ensino Fundamental
(figura 7).

12
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Figura 7. Distribuicdo do grau de escolaridade

Castro, Souza & Pereira

12 74%
9,03%
6,20% 6,37%
I
Infantil Fundamental Fundamental Meédio Medio Superior Superior N&o se
incompleto completo incompleto completo incompleto completo aplica

Fonte: Autores (2023)

Seguindo para o aspecto social, cerca de 44% dessas pessoas ndo possuem contato

com seus familiares conforme aponta a figura 8.

Figura 8. Quantitativo de pessoas que possuem contato com a familia

1575 (44,39%)

® Sim
o MNao

1973 (55,61%)

Fonte: Autores (2023)

Quando perguntados sobre o porqué de dormirem na rua, 0 motivo mais

identificado foi por conflitos familiares, com 26,30% das respostas, seguido de uso de

alcool e drogas, com 9,84%, e logo em seguida, demissao do trabalho ou perda da renda,

com 8,51% (figura 9).

13
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Figura 9. Motivos pelos quais as pessoas dormem na rua

26,30%
L
9,84% I
. . B S — E— — —
1,38% M 1.10% I 0,96% Jl 0,93% [ 0,76% I 0,68% N 0,51% M 0.48% g
- o M 0.68% 0,25%

Para ficar Desenten Perda de Familia Saidado Andariho/  Nascina Migrantes

N&o se Conflitos  Alcoolismo  Demissdo QOutros Sofria
aplica familiares efou uso de do ameacas, perio do na casa por passou a sistema Nomade / ruae ou
{nclui drogas  trabalhord. .. abusosou  trabalho/ comunidade causas  vivernarua  prisional Vigjante  permaneco  refugiade
separacio) ou perdada vicléncia sem ou naturais/a (Casa de nela
renda passagem vizinhanca (ex: detencdo/..

para voltar alagamen... DEGASE)

para casa deslizame._

(mais de e incéndios)

uma vez)

Fonte: Autores (2023)

Analisando o periodo em que se encontram na rua, 22,66% responderam que estdo
h& mais de 5 anos na rua. O tempo mais observado entre essas pessoas foi de mais de 1
ano até 5 anos, equivalente a 15,61% das respostas. Levando em consideracdo que para
43,38% essa pergunta ndo se aplicava, esse valor de 15,61% representa 27,58% das
respostas validas, enquanto o percentual de 22,66%, que equivale ao percentual de

pessoas que estdo ha mais de 5 anos na rua, esta para 40,02% (figura 10).

Figura 10. Tempo que as pessoas permanecem na rua

43,38%
15,61%
8,29% = 7,27%
6,26% 6,23% LA
— - - - -
Menos de 1 Mais de 1 Mais de 6 Mais de 1 Mais de 5 Mais de 10 Mais de 15 N&o se aplica

més més até 6 meses ate 1 ano até 5 ano ate 10 anos até 15 anos

meses ano anos anos anos

Fonte: Autores (2023)
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Cerca de 83% da base amostral faz uso de pelo menos um tipo de droga, seja:

tabaco, alcool, maconha/haxixe, crack/similares, cocaina e inalantes, como cola, solvente

e tiner (figura 11).

Figura 11. Percentual de pessoas que usam drogas

593 (16,71%)

2055 (83,29%)

e 5Sim
e NAo

Fonte: Autores (2023)

Quando analisadas as drogas separadamente, € visto que as mais utilizadas sdo

tabaco e alcool, com 63,87% e 54,34%, respectivamente. As menos usadas sdo inalantes

e crack/similares, com 9,05% e 19,70%, respectivamente (figura 12).

Figura 12. Tipo de droga utilizada

Tabaco Alcool Maconha / Haxixe
36,67%
Sim N&o Sim N&o Sim Néo
Crack / Similares Cocaina Inalantes
o
70,15% 05
80,30%
29,85%
19,70%
-
Sim Néo Sim N&o Sim Nao

Fonte: Autores (2023)
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Quando perguntados sobre o desejo de sair dessa situacgdo de rua, cerca de 6% da
nossa base amostral respondeu que ndo deseja sair da rua, o que nos faz questionar: quais

0s motivos levariam uma pessoa a ndo querer sair dessa situacdo? (figura 13).

Figura 13. Quantitativo de pessoas que ndo desejam sair das ruas

212 (5,98%)

e Quero sair da rua
e N3o quero sair da rua

3336 (94,02%)

Fonte: Autores (2023)

5. Resultado do Modelo de Regresséo

Aqui sdo apresentados todos os resultados encontrados a partir do modelo de
regressdo logistica. Como dito anteriormente, esse estudo tem o intuito de mostrar os
fatores mais importantes para a decisdo de uma pessoa em situacdo de rua preferir
continuar nessa situacao a tentar reverter.

As conclusoes serdo tomadas observando os resultados dos modelos de regresséo
em relacédo ao intervalo de confianca de 95%, os p-valores do teste de Wald e os valores
observados da estatistica de Wald (MIGUEL, 2015).

5.1 Modelo Uso de Drogas

Primeiramente, foi criado um modelo de Regressdo Logistica Binaria para 0 uso
de drogas. Foi levado em consideracdo as varidveis independentes: tabaco, alcool,
maconha/haxixe, crack/similares, cocaina, inalantes/cola/solventes/tiner.

A partir desse modelo, é observado que a variavel que tem maior significancia
(abaixo de 0.05) com o fato de uma pessoa ndo querer sair da rua € o Crack/Similares
(tabela 3).
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Tabela 3. Modelo de Regressao Logistica com variaveis relacionadas a drogas

Variaveis: Estimativa Erro padrdo zvalue p-valor
Coeficiente 2,76E+03 1,58E+02 17418 <2e-16 ***
TabacoSim 3,06E+02 1,96E+02 1561  0.1186
AlcoolSim 1,61E+02 1,88E+02 0.859  0.3905
Maconha_HaxixeSim -1,49E-02 2,07E+02 0.000  0.99%9
Crack_SimilaresSim -5,64E+02 2,33E402 2423 0.0154 ¢
CocainaSim -3,96E+02 2,10E+02 -1.833  0.0596 .
Inalantes_Cola_Solvente_TinerSim -8,97E+01 3,01E+02 -0.298  0.7658

Fonte: Autores (2023)

5.2 Modelo Perfil

Nesse modelo, o intuito é avaliar separadamente as variaveis relacionadas ao perfil
de cada individuo. Assim, pode-se avaliar quais caracteristicas influenciam mais na
decisdo de ndo querer sair da rua. As variaveis consideradas foram: idade, sexo, género e
cor/raca.

Né&o foram encontradas caracteristicas com p-valores inferiores a 0,05 no modelo,
indicando que, no intervalo de confianca de 95% ndo ha varidvel estatisticamente

significante para tal conclusdo, como pode ser visto na tabela 4.

Tabela 4. Modelo de Regressdo Logistica com variaveis relacionadas ao perfil

Variaveis: Estimativa Erro padrdo zvalue p-valor
Coeficiente 2,89E405 1,19E+05 2431 00150 *
Classificacao_idadeAdulto 0.33537 0.49436 0.800  0.4239
Classificacao_idadeCrianga 1,40E+06 2,40E+08 0.006 0.9953
Classificacao_idadeldoso -0.50210 0.52626 -0.954  0.3400
Classificacao_idadeSem informagdo -1,72E+05 1,00E+05 1.714 0.0865
SexoMasculino -0.08982 0.94441 0.095  0.9242
GeneroHomem Trans -1,60E+05 1,24E+05 1293 0.1960
GeneroMulher Cis -0.57517 0.96773 -0.594  0.5523
GeneroMulher Trans 1,36E+06 4,97E+07 0.027 0.9781
GeneroOutro -1,08E+05 0.55134 -1.959  0.0501 .
GeneroTravesti 1,36E+00 7.95EH07 0.017 0.9865
Cor_racaBranca -0.26322 0.62549 -0.421  0.6739
Cor_racalndigena -1,24E+05 1,25E+05 -0.997 0.3188
Cor_racaMdo identificada -0.48706 1,21E+05 -0.402 0.6877
Cor_racaParda -0.22736 0.61509 -0.370  0.7117
Cor_racaPreta -0.04305 0.62024 -0.069 0.9447

Fonte: Autores (2023)
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5.3 Modelo Grau de Educacéao

Como um ultimo modelo individual, o objetivo é entender se o grau de educacéao
de uma pessoa em situacdo de rua, ou seja, se ele avangou muito nos estudos ou nao, tem
significancia na decisdo de querer sair da rua. As variaveis utilizadas para a criagdo desse

modelo foram: saber ler e escrever e escolaridade (tabela 5).

Tabela 5. Modelo de Regressao Logistica com varidveis relacionadas a educacédo

Variaveis: Estimativa Erro padrdo zvalue p-valor
Coeficiente 2,33E+05 0.51105 5724 1.04e-08 ***
Sabe_ler_escreverSim 0.02564 0.36007 0.071 0.943
Escolaridade_corrigidaFundamental incompleto -0.18037 0.37989 -0.475 0.635
Escolaridade_corrigidalnfantil 0.36230 1,11E+05 0.327 0.744
Escolaridade_corrigidaMédio completo -0.11761 0.44024 -0.267 0.739
Escolaridade_corrigidaMeédio incompleto -0.14248 0.46891 -0.304 0.761
Escolaridade_corrigidaN3o se aplica -0.48453 0.58048 -0.835 0.404
Escolaridade_corrigidaSuperior completo -0.77624 0.59519 -1.304 0.192
Escolaridade_corrigidaSuperior incompleto -0.11778 0.69602 -0.169 0.866

Fonte: Autores (2023)

Conclui-se que nenhuma dessas caracteristicas sdao importantes para a decisao
final. Logo, a pessoa ter concluido o ensino superior ou ensino médio ndo aumenta
estatisticamente a probabilidade de ela responder que ndo quer sair da rua visto que o p-

valor de quem tem o ensino superior completo é menor do que quem nado tem.

5.4 Modelo Final

Como explicado anteriormente, foi utilizado o Critério de Informacéo de Akaike
(AIC) para definir o melhor modelo com as varidveis disponiveis para estudo. Esse
método selecionou as seguintes variaveis que obtiveram o melhor AIC: faixa etéria, sexo,

motivo para dormir na rua, crack/similares e cocaina, com um AIC de 1071.4 (tabela 6).

Com esse resultado, foram observadas algumas caracteristicas interessantes. As
respostas que mais influenciam na decisdo de alguém ndo querer sair da situagdo de rua
com um nivel de significancia de 95% s&o, estar na faixa etaria de 70 a 79 anos, ser do
sexo masculino, o motivo de estar na rua ser andarilho, némade e/ou viajante, ser um
migrante ou refugiado, para ficar perto do trabalho, ter saido do sistema prisional, fazer

uso de crack/similares e fazer uso de cocaina.
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Tabela 6. Modelo de Regressao Logistica com varidveis definidas pelo AIC

Varidveis: Estimativa Erro padrdo zvalue p-valor
Coeficiente 1,91E+04 0.5740 3331 0.000865 ***
Faixa_etarial8 a 30 0.6702 0.5240 1.279 0.200844
Faixa_etaria3l a 49 0.3154 0.5061 1611  0.107138
Faixa_etaria50 a 59 0.2929 0.5272 0.556  0.578504
Faixa_etariab0 a 69 -0.5386 0.5468 -0.985  0.324706
Faixa_etaria70a 79 -1,43E+04 0.6081 2344 0019102 *
Faixa_etaria80 a 89 -1,00E404 1,19E404 -0.839  0.401337
Faixa_etariafté 11 1,41E+05 2,40E+07 0.006 0.995319
Faixa_etariaN3o identificada -1,43E404 1,07E+04 -1.346  0.178453
SexoMasculino 0.5753 0.2138 2,691 0.007118 **
Motivo_dormir_ruaAndarilho / Némade [ Viajante -2,20E+04 0.8090 2718 0.006563 **
Mativo_dormir_ruaConflitos familiares (inclui separagéo) 0.5726 0.3009 1,903 0.057046 .
Mativo_dormir_ruaDemissdo do trabalho/desemprego ou perda da renda 0.6832 0.4426 1.544 0.122662
Motivo_dormir_ruaDesentendimentos na comunidade ou vizinhanga 0.8464 1,06E404 0.801 0.423241
Motivo_dormir_ruaFamilia passou a viver na rua -0.4261 0.8046 -0.530  0.596422
Motivo_dormir_ruaMigrantes ou refugiade -2,00E+04 0.9251 2166 0.030276 *
Motivo_dormir_ruaNgo se aplica 0.5827 0.2848 2.046 0.040781 *
Motivo_dormir_ruaNasci na rua e permanego nela -0.7669 1L12E+04 -0.684 0.453502
Motivo_dormir_ruaQutros -0.2871 0.3916 -0.733 0.463561
Motivo_dormir_ruaPara ficar perto do trabalho/ sem passagem para voltar para casa (mais de uma vez) -1,27E+04 0.5832 -2.185 0.028879 *
Motivo_dormir_ruaPerda de casa por causas naturais/acidentes (ex: alagamentos, deslizamentos e incéndios) 1,43E+05 4,94E+06 0.029 0.976817
Motivo_dormir_ruaSaida do sistema prisional (Casa de detengio/cadeia/penitencidria/ DEGASE) -1,58E404 0.6458 -2451 0014248 <
Moativo_dormir_ruaSofria ameagas, abusos ou violéncia -0.2214 0.6974 -0.318  0.750863
Crack_SimilaresSim -0.6683 0.2260 -2.957 0.003108 **
CocainaSim -0.6262 0.2073 -3.020 0.002524 **

Fonte: Autores (2023)

Portanto, pode-se levantar algumas hipoteses com esse resultado. Sera que as
pessoas que fazem uso de crack e cocaina estdo tdo dependentes da droga que ja ndo tém
mais perspectiva de sair dessa situacdo? Sera que migrantes ou refugiados nao tem as
mesmas oportunidades que um cidaddo comum e por isso ndo conseguem melhorar sua
qualidade de vida? As vezes a pessoa prefere ndo ter uma moradia para poder chegar a
tempo ao trabalho e com isso acaba dormindo na rua. Algo bem comum na sociedade € o
fato de uma pessoa que acabou de sair da prisdo ndo conseguir um emprego de qualidade
por julgamento da sociedade.

Essas andlises sdo de extrema importancia para conhecer as deficiéncias de uma
sociedade e onde esta faltando oportunidades. Pessoas em situacdo de rua € um caso de
salide publica e ¢é do interesse (ou deveria ser) de toda a sociedade para solucionar esse
problema. Estudos como esse apontam caracteristicas muito importantes para se
investigar mais a fundo e virarem uma proposta de lei. Por exemplo a situagéo do uso de

crack e cocaina, sera que a liberacdo dessas drogas traria uma melhoria para a sociedade
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ou sO deixariam mais pessoas dependentes e consequentemente mais pessoas nessa

situagdo?

5.5 Matriz de Confusdo do Modelo

A Matriz de Confusdo é uma tabela com a funcao de relatar os casos de falsos
positivos, falsos negativos, verdadeiros positivos e verdadeiros negativos (NARKHED,
2023). No caso do modelo do projeto, a matriz (tabela 7), foi gerada a partir de uma base
de teste, usando o SplitRation de 0,7.

Tabela 7. Resultado da Matriz de confusdo

Classe Original
False True
Classe N&o quero sair da rua 1 63
Predita Quero sair da rua 3 998

Fonte: Autores (2023)

A partir da matriz, foram calculadas algumas métricas de avaliacdo para observar
a qualidade do modelo (MARIANO & PAZ, 2020). As métricas foram sensibilidade,
especificidade e a taxa global. A sensibilidade é o percentual que 0 modelo acertou em
classificar quem realmente quer sair da rua, a especificidade calcula a taxa de acerto do
modelo em classificar quem nédo quer sair da rua e a taxa global ou acuréacia é uma métrica
para avaliacdo geral do modelo, onde mostra o percentual de observacdes classificadas
da maneira correta. Os célculos sdo realizados das seguintes maneiras:
—  Sensibilidade = 998 / (998+3) =99,70%
—  Especificidade =1/ (1+63) =1,56%
—  Taxa Global = (1+998) / (1+63+998+3) =93,80%
A partir da Sensibilidade e da Taxa Global conclui-se que o modelo est4 tendo
uma alta taxa de acertos em suas previsdes, porém, através da Especificidade, pode-se

observar uma deficiéncia do modelo em prever esses casos.

6. Concluséo
Considerando a amostra de 3.548 observacdes retiradas do Censo de Populagéo
em Situacdo de Rua, da cidade do Rio de Janeiro, realizado em 2020, pode-se retirar 4

insights aplicando o método estatistico de Regressao Logistica Binaria.
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Relacionando o uso das drogas de forma separada das demais varidveis com o fato
de as pessoas ndo desejarem sair da rua, nota-se que crack e similares possuem grande
significancia para essa tomada de decis@o, com p-valor de 1,54%.

Ao relacionar o perfil (idade, sexo, género e cor/raca) e 0 grau de escolaridade
dessas 3.548 pessoas presentes na amostra, também de formas separadas, conclui-se que
n&o sédo fatores que podem influenciar na escolha de nédo sair da rua.

Aplicando o AIC no modelo composto por todas as variaveis selecionadas para o
estudo, € visto que as variaveis faixa etaria, sexo, motivo para dormir na rua, uso de
crack/similares e uso de cocaina podem colaborar para que as pessoas ndo desejem sair
dessa situacao.

Detalhando essas variaveis, pessoas que: sao do sexo masculino, possuem entre
70 e 79 anos, tem como motivo de estar na rua ser andarilho, némade e/ou viajante,
migrante ou refugiado, ficar mais proximo do trabalho, ter saido do sistema prisional,
fazer uso das drogas crack/similares e cocaina, possuem maior tendéncia a decidirem por

continuar na rua.
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HOMELESS POPULATION: FOR WHAT REASONS
WOULD SOMEONE IN A HOMELESS SITUATION
RESPOND THAT THEY DO NOT WANT TO EXIT THIS
SITUATION?

Abstract

The homeless population has always been a delicate matter to deal with and at the same
time very important for public health and living in society. About that population, we can
identify people that are in this situation because of the lack of opportunity, money or
personal problems like no contact with relatives. As a result of the constant increase in
this population, the society started organizing and creating shelters to offer some dignity
to the homeless people. Among many factors that can lead a person to this situation, one
very important is the use of drugs, including legal and illegal. To understand the aspects
and characteristics of these people, censuses like the one carried out by the Pereira
Passos Institute (IPP) began to be developed, which we will use in this work. From these
census and consequently the collect of data, it’s starts to be possible to make statistical
studies to understand the behavior and patterns of this portion of society. The objective
of this study is to identify through the Binary Logistic Regression Model, which are the
aspects that contribute the most to someone respond that don’t want to get out of the
streets.

Keywords: Binary Logistic Regression, Homeless Population, Confusion Matrix,
Statistics.
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